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Ucenie posiliiovanim dosahuje v mnohych
oblastiach vysledky na SpiCkovej udrovni.
NajCastejSie sa pri rieSeni uloh wvyuziva
reprezentacia pomocou vektorov a matic, ale
niektoré ulohy je vhodnejSie reprezentovat formou
grafu. Na lepSiu pracu sgrafmi a grafovymi
ulohami boli vytvorené grafové neurénové siete,
ktoré pracuju priamo s grafom ulohy a preto by
mali vediet lepSie zachytit aj priestorové
informacie.

neurdnovych sieti silny nastroj pre ulohy, kde sa
tradi¢né siete tazko uplatiuju.

Na druhej strane vsak tato flexibilita méze viest k
skresleniu, kedy rézne velkosti okolia mézu pri
agregacii viest k preferencii vrcholov s vacsim
(resp. mensim) stupfiom vrcholu a zanedbaniu
vrcholov s priemernym stupnom. Takéto
skreslenie mo6ze spbsobit problémy pocas
trénovania - napriklad predizit konvergenciu
alebo sp6sobit nestabilitu rieSenia.

Priucenis ucitelom (angl.: supervised learning) uz
bolo navrhnutych niekolko sp6sobov na znizenie
vplyvu tohto skreslenia, ale vplyv skreslenia pri
uceni posiliovanim je stale malo preskiumany.

Praca nadvazuje na clanok [1] , vktorom bol
dokazany vyskyt spominaného skreslenia (EDB)
pri tréningu agentov spomocou ucenia
posilhovanim.

V praci sme sa pokusali natrénovat agentov na
hladanie najlacnejsej kostry v grafe. Vykonali sme
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vplyv EDB a popisujeme, Ze
EDB ma vplyv na tréning
agentov ucenia posiliovanim.
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Vyvoj priemernej korelacie medzi stupriom vrcholu a vybranym vrcholom (resp. vykonanej akcie) pocas tréningu
(dlhom 1000 iteracii). Na lavej strane je vyvin korelacie v agentovi, ktory sa natrénoval vytvarat uspokojive riesenie.
Na pravej strane je vyvin korelacie v agentovi, ktory daval vysledky rovnaké ako nahodny agent. M6Zzeme vidiet, Ze

skreslenie niekedy vytvara problém pri tréningu.
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vyslo, ze ulohy, v ktorych je
rieSenie zalozené na zamerani
sa na jednu hlavnu informaciu
prave najednom mieste v grafe,
su tazSie rieSitelné s pomocou
grafovych neurdénovych sieti.

schopnost robi z grafovych
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