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TFidy probléma - Obecné zékladni model mlzZe byt cokoliv co ndm poskytne na dand vstupni data néjaky vystup.
1) Regresni - V naSem softwaru (FAKE-GAME) jsou zékladni modely reprezentovany jednoduchymi funkcemi

- Pro kazdy vstupni vektor je vystupniho hodnota jedno realné ¢islo, kterému se model (exEo!'\enaaInl,. polynomla}.nl,,smusc?va, ’gaussov§AI<aA...}, alellze vyuzit libovoné
sna co nejvice pFibliit slozité modely i modely z jinych aplikaci a vylepsit jejich vystupy ensemble

Igori .
1) Klasifikacni algoritmy

- Vystupem je zarazeni vstupniho vektoru do jedné tfidy z konecné mnoziny tfid. Ensemble

Princip ensemble algoritmu Implementované algoritmy Area Specialization (AS) Divide ensemble (DIV) Experimenty
- Kombinace modeld takovym zptisobem, - Bagging - Nové navrzeny algoritmus vyuZivajici - Nové navrZeny algoritmus, ktery - Ens. = sloupec s nejlepsim
aby vysledek byl lepsi nez nejlepsi z modell. - Boosting model v oblasti kde je nejlepsi. pridéluje kazdému modelu pouze zakladnim ensemble algoritmem.
- Vyuziva toho, Ze kazdy model déla riizné - Stacking - Vyuziti modell relevantnich pouze v tu oblast dat na které se optimalné - Zakl. = nejlep3i zakladni model.
chyby. - Cascade Generalization nékteré oblasti dat. naudi a zvladne ji aproximovat. modely [RMSE]
- Cascading data zakl. ens. AS DIV
- Delegating block 6.6 4.02 121 3.2

bump 6.85 6.7 139 438
doppler 6.32 524 1.24 321

Hierarchicky ensemble

- Zobecnéni principu ensembl( takovym zplsobem, Ze jako zakladni modely mzZeme vyuZit i ensemble algoritmy.

- Vznik stromovych struktur s nekone¢nym stavovym prostorem => nutnost nelplného prohledavani (evoluce).

- Experimenty jak s ensembly tak s hierarchickymi ensembly ukazuji na velikou datovou zavislost vSech algoritm{ pro tvorbu model.
- Neexistuje tedy jediny algoritmus (nebo jejich kombinace), ktery by byl nejlepsi na viechna data.

=> Potvrzeni spravnosti naseho pfistupu sestavovani optimalniho modelu vybérem kombinaci algoritm

Evolucni algoritmus

- Algoritmus pro evoluci stromovych struktur a Evolu¢ni algoritmus Kontext Experimenty

optimalizaci proménnych. - Problémové nezavisly (pracuje - Problémové zavisla ¢ast algoritmu. modely [RMSE] modely [RMSE]

- Algoritmus je problémoveé nezavisly a vyuZiva s obecnymi stromy). - Nacitani a pfedzpracovani dat. data zakl. ens. evol. data zakl. ens. evol.

funkci problémové zavislého kontextu. - Provadi evoluéni operace: - Vypocet fitness. block 6.6 1.21 0.0015 buildings2 0.525 0.517 0.46
- mutace uzlu, bump 6.85 1.39 0.678 buildings3 0.63 0.597 0.52
- pfidani uzlu, doppler 632 1.24 0.65 flare 1 0.094 0.095 0.085
- mutace proménné. hevysine 5.1 04 0.0116 flare2 0.033 0.032 0.018

bosthouse 3.31 3.33 3.23 flare 3 0.026 0.024 0.013
buildings 1 121.2 115.4 112.4 mandarin 0.103 0.097 0.081

Experimenty ukazuji, Ze pFistup popsany v mé praci dokaze zlepsit kvalitu vystupu zakladnich modelt o jednotky aZ desitky procent a zaroven automatizovat proces tvorby modeld.



