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Ciele prace:
Navrhnut, implementovat a otestovat systém na podporu rozhodovania s prvkami
pripadového usudzovania pre proces diagnostiky kardiovaskularnych ochoreni.

Primarnou ulohou navrhovaného systému je poskytnat jeho pouzZivatefovi, teda
kardiolégovi data o najpodobnejsich znamych pripadoch k aktualnemu pacientovi a na
zaklade tychto dat mu navrhnut, ¢&i je u daného pacienta vysoké riziko vyskytu zuzenia
koronarnych ciev.

Tieto informacie mbzZe nasledne kardiolég vyuzit' v procese rozhodovania o tom, &i je
nevyhnutné poslat’ tohto pacienta na koronarografické vysetrenie.

2. REUSE/ADAPT -

Dataset:
820 zéznamov o pacientoch z VUSCH, a.s. obsahujucich 66 atribltov ako:
> vek, pohlavie, krvny tlak, vySka, vaha, fajcenie, alkohol, diagndzy pacienta aj
rodinnych prislusnikov, EKG, ...
> kategoricky cielovy atribut Nalez (0 az 5) — reprezentujuci percentualne zizenie
jednotlivych vetiev koronarnych artérii

Pripadové usudzovanie (CBR):
VyuZiva princip analdgie. Imituje Eloveka pri rieSeni novych problémov, ktory na to vyuzZiva
svoje doterajSie skusenosti a snazi sa ich prispdsobit aktualnej situacii. CBR cyklus:

1. RETRIEVE - najdenie
najpodobnejsich
pripadov k novému
pripadu

RETRIEVE

opatovné pouzitie

znalosti z najdenych
pripadov na vyriesenie | peTaIN
nového pripadu

3. REVISE - kontrola
navrhovaného rieSenia

REUSE/ADAPT

“._Case Base

4. RETAIN - ulozenie VAN
Casti rieSenia, ktoré '\T\}
modzu byt uzitocné v
buducnosti REVISE

Metody riesenia:

Klasifikacny algoritmus kontrolovaného strojového ucenia: k-najblizSich susedov (k-NN),
ktorého podstatou je predpoklad, ze zaznamy, ktoré sa podla vybranej metriky pre vypocet
vzdialenosti nachadzaju blizko seba, si su navzajom podobné.

Jeho modifikovana implementacia ponuka nasledovné moznosti pouzitia:
> Rbzne spbsoby vypoctu vzdialenosti:
= Euklidovska vzdialenost
Manhattanska vzdialenost
=  Mahalanobisova vzdialenost
= Maxmin
=  WRF (Weight Ratio Functionality)
> Filtracia zaznamov podla prikladov z rovnakého uzla/zhluku:
= Rozhodovaci strom
= Zhlukovanie

= 1az10

Experimentalne testovanie:

> Vyuzitie 10-nasobnej krizovej validacie.
» Na podmnozine 14 atributov vybranych pomocou Forward Stepwise Selection.

6 cielovych tried 3 cieloveé triedy 2 cielové triedy
Metoda vypoCtu | Najvyssia Najvyssia Najvyssia
! X ; . K ) X K . . K
vzdialenosti priemerna | op| Priemerna | oo | Priemema o ooy
presnost presnost presnost’
Euklidovska 32.56% 3 41.31% 1 56.83% 5
Mahalanobisova 42.20% 10 50.12% 10 66.95% 10
Maxmin 40.49% 9 50.73% 9 69.27% 10
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