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Motivacia

V dnesnej dobe technolégii ma k internetu
pristup takmer tri a pol miliarda ludi. Pri jeho
zrode mala sluZit pre dobro, a to s cielom Sirit
poznatky a vzdelanie, najskér medzi akademikmi
a neskdér medzi Sirokou verejnostou. Ked' sa
neskor zadali objavovat socidlne siete ich ciel bol
podobny. Postupom casu a ich rychlym vyvojom
sa stali domovom falosnych sprdv, klebiet, Ci
nezmyslov, ktoré bohuzZial pouZivatelia dalej
zdielaju bez overenia si spravnosti. Kazdy den je
falos a klamstvo Sirené prostrednictvom
socidlnych sieti z r6znych dévodov, financny zisk,
ziskanie si priazne od najvacsieho poctu ludi.
A prave my, [udia, tomu len dopomdhame.

Predspracovanie dat
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Riesenie probléemu

Hlavnym cielom je najst najpresnejsi algoritmus
strojového ucenia, ktory by mohol odhalit tieto falosné
spravy. Na vyrieSenie problému sme poufZili metodiku
CRISP-DM. Atributy boli upravené predspracovanim, ¢o je
velmi doleZité pri textovych datach. Hlavnou castou je
faza modelovania, v ktorej sa menia vstupné udaje.
Reprezentacia vstupu mala dve formy, maticu term
dokument a maticu term dokument s vadhovanim. Pri
modelovani sme na trénovaciu mnoZinu aplikovali
algoritmy strojového ucenia, konkrétne Naive Bayes,
rozhodovacie stromy, ndhodny les a podporné vektory.
Nasledne sme modely overovali na testovacej mnoZine.
Modely sme vyhodnocovali pomocou ukazovatelov
binarnej klasifikacie, kde sme konkrétne sledovali:
navratnost, presnost a F1 miera.
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Experimenty
Attribute DTM DTM with a TF-IDF weighting
Headline
Recall Precision F1 score Recall PRECISION F1 score
NB 0.792 0.829 0.810 0.820 0.826 0.823
DT 1.00 0.543 0.704 0.200 0.898 0.327
RF 0.830 0.734 0.779 0.710 0.827 0.764
SVM 0.718 0.814 0.763 0.766 0.802 0.783
. DTM DTM with a TF-IDF weighting
Attribute
Body Recall Precision F1 score Recall PRECISION F1 score
NB 0.910 0.818 0.862 0.880 0.936 0.907
DT 0.938 0.854 0.894 0.920 0.902 0911
RF 0.964 0.995 0.979 0.972 0.995 0.983
SVM 0.570 0.938 0.709 0.916 0.978 0.946

Vysledky

Model Naive Bayes dosahoval najlepsie vysledky s mensou datovou
mnozinou na vstupe, jednalo sa o nadpisy prispevkov.

Model Random Forest dosahoval najlepsie vysledky s va¢Sou datovou
mnozinou na vstupe, ktord pozostavala z textu prispevkov.



